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IAy el sector Agro

Contenidos

* Contexto 4.0 e introduccion a la IA
» Algunos ejemplos de aplicacion
» Tendencias y legislacion

* Mirada al futuro y reflexion
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Contexto 4.0 e
Introduccion a la IA

;Como esta el sector
industrial? ;Por qué ahora?

;Qué es la IA? ;Que tipo de
soluciones existen?
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:Que dicen algunos lideres? eurecal-

Algunas citas (relativamente) recientes...

Centre Tecnologic de Catalunya

"Al is like electricity. Just
as electricity
transformed every major
industry a century ago,
Al is now poised to do

the same."
Yuval Noah Harari @
@harari_yuval

The danger is that if we invest too P
much in developing Al and too little in Andrew Ng, Stanford, Google Brain founder, etc.

developing human consciousness,
the very sophisticated artificial
intelligence of computers might only
serve to empower the natural
stupidity of humans.

Al will probably most
Ilkely Iead to the end of
theﬁworld *hut in the
Yuval Harari, historiador y escritor meantlme tlmg;e i be

el ,; _great companies.

Sam Altman -~

NVIOIA GED SAYS: “NO NEED 10
LEARN GODING BEGAUSE OF A

zi‘%a,\

Jen-Hsun Huang, CEO NVIDIA

{ Jb'

Sam Altman, CEO OpenAl




Digitalizacion y cambio climatico eurecat

'\ Del O E E al O E E + E I Centre Tecnologic de Catalunya @

Mobile devices

Cloud computing e - . loT platforms

Augmented
reality/wearables \_

v Location detection
technologies

Multilevel customer /¢
interaction and
customer profiling

Big data analytics
and advanced ,

algorithms

é? Advanced human-machine
interfaces

HUMAN CENTRIC RESILIENCE

Authentication &

| g’i o @ fraud detection

Smart sensors 3D printing

OEE OEE+EI

Fuente: pwc (link)




Contexto ideal eurecal'

Industria agroalimentaria, datos e |A Centre Tecnolgic de Catalunya

El coctel perfecto:
* Proliferacion de los datos

e Capacidad computacional

iiExplosion de la Inteligencia Artificial!!

Y aunque haya algo de madrquetin en todo ello...
...resulta que, en algunos casos, es muy rentable!!!




Inteligencia Artificial eurecat

N ;Qué es? ;Qué aproximaciones podemos en general usar? Centre Tecnologic de Catalunya

* La Inteligencia Artificial (1A, o Al, del término en inglés Artificial Intelligence) es un conjunto de
técnicas y metodologias destinadas a permitir que las maquinas, especialmente los sistemas
informaticos, simulen procesos de inteligencia humana para cumplir objetivos especificos.

Observar e interpretar el entorno, razonar, realizar cdlculos complejos, tomar decisiones, comunicarnos, realizar
actividades productivas...

* El Aprendizaje Automatico (ML, del inglés Machine Learning) es un subconjunto del campo de
la Inteligencia Artificial que proporciona un conjunto de metodologias y estrategias para
permitir la mejora de los sistemas. El ML se basa en procedimientos de aprendizaje automatico
gue generan conocimiento a partir de experiencias prrevias (datos) y por interaccién (RL).




Inteligencia Artificial eurecat

Campos de investigacion y algoritmos... (algunos de ellos) Centre Tecrologic de Catalunya

R i
== Supervised Learning
Classification F———
Self Training Learning

Dimensionality
Reduction

o—

Semi Supervised Learning

Low Density
Separation Models
Graph Based
Algorithms

.7

Dynamic programming

Machine
Learning

Monte Carlo Methods Reinforcement Learning Planning

Heuristic Methods

Deep Feed Forward Networks

Convolution : RObOtiCS ArtiﬂCial

Deep Learnin
Neural Networks P g

Recurrent intelllgence

Neural Networks

Siamese Neural

Networks
X | Natural Language
Machine Translation <
Transformers o e Processmg
ontent Extraction
Generative E
adversarial Question Answering
networks —
Information Retrieval Ex pert
Graph Neural @
Network Sentiment Analysis systems
Text Generation
Topic Modeling Speech
Image Recognition Vision
Machine Vision
Fuente: MDPI (link) @ 8




Inteligencia Artificial

Analitica de datos

Analitica descriptiva: Realiza un resumen de los datos
histdricos para proporcionar informacidn util. Es una
mirada retrospectiva que nos permite entender qué ha

pasado.

Analitica diagndstica: Nos permite responder a la
pregunta: ¢por qué ha pasado este hecho? En ocasiones,

nos referimos a esta analitica como analisis de causa raiz.

Analitica predictiva: A menudo usa métodos de
Aprendizaje Automatico para generar modelos que,
basandose en datos histdricos, encuentran tendencias y
patrones. A partir de estos modelos y de la situacidn
actual (o una ventana de tiempo reciente), se puede
llegar a predecir hechos relevantes.

Analitica prescriptiva: Considerando aquello que ha
pasado, por qué ha pasado, y aguello que es probable
gue pase, ser capaces de decidir qué debemos hacer en
forma de secuencia de acciones en el tiempo para
gestionar la situacidon de la forma mas eficiente y
sostenible posible.

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Analytics Human Input

Descriptive
What happened?

Diagnostic
Why did it happen?

Predictive
Based on what we know, What will
happen?

Decision Support

1ybBisuj 10 uoisizaQg

Prescriptive |
Now that | know, what do | do?

Decision Automation

Adapled from Gartner Report July 2015



;Es solo IA? | eurecal'

. |A versus otras ciencias y tecnologias Centre Tecrologic de Catalunya

Natural Language Processing

Statistics

Linear Algebra Machine Learning

Calculus Vision

Tensor Speech
Robotics

Matrix

Programming Languages
Cloud Computing
Database

GPU/CPU Processing

MA - mathematics
CS - computer science
Al - artificial intelligence

Fuente: Research Gate (link)
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JEs solo 1A?

|A versus otras ciencias y tecnologias

Fuente: IBM (link)

Conceptual

Functional

Physical World

loT + Big Data + Digital Twin + IA

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Digital Foundation Interactions
T, s > LAY Humans
OT & IT Data A —" Insights & Results L
7 » Digital = ” Other Twins
Commands 5 Twin —- 7 Automation & Control —
Nosisiiisipuiiosiiy = Systems
é- ------------ i — | Business Driven Use Cases
i Data & Logic Role-Based
: Integration Presentation Operations
I IoT Sensor Data ! Increased autonomy Fnag
H : : ' to enhance operations
i ts).:t‘:’nlrau;a'ot?o: Dashboards i and safety
1, OTSystems SCADA/ | S ' Ahanced & Engineering
DCS/PLC ! | APIs AR/VR ; visualizations to drive
' Digital human-centric insights
' I
: Twin I i VP Engineering
IT Systems -} i — I ¢
S EAM/PLM/ | gﬂ';,',',‘;'&?,’f; 30 Visualization Simulate and optimize Q &Production
ERP E complex systems
CAD & ~ § Al/Machine Health, Prediction, .l Maintenance
Engineering Design& ! Leamning Status Results i Predictive Supervisor
Physical i i maintenance and
Models | condition monitoring
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(Es solo 1A? | eurecal

|A versus otras ciencias y tecnologias Centre Tecrologic de Catalunya

Y muchas mas:

Conocimiento de dominio

¢Qué sabemos del entorno en el que trabajamos?

Psicologia, sociologia, filosofia...

¢Como afecta a las personas?

Biologia, fisica, quimica

¢Como se comporta? ¢ Como afecta al medio
ambiente?

Economia y marco legislativo

¢Como afecta a nuestra economia y sociedad?

iiEquipos multidisciplinares!!

12



Casos de aplicacion y
algunos ejemplos

;Como podemos usar la |A en
el sector agro? ;En qué nos
puede ayudar?

Organiza y Produce Proyecto apoyado por Colaboran
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Antes de seguir con la IA... eurecal'

. .. eco rd €maos Centre Tecnologic de Catalunya

e ...¢épor qué ahora?

* Sensores (datos) de calidad
* Capacidad computacional
* Conectividad de baja latencia y alta capacidad

* Necesidades de mercado

e ... édonde se aplica?
* Mejora de la productividad agricola: p.ej. Agricultura de
precision, operaciones postcosecha, etc.
* Gestion de los deshechos, residuos, impacto ambiental...
* Analisis de mercados y tendencias

e ...iientodos lados!!

e ... éexisten retos?

* Superar la brecha entre los mundos virtuales y fisicos

* Asegurar una integracion natural de las tecnologias de la
IA en las diferentes cadenas de valor

* Legislar y evaluar el impacto a diferentes niveles

14



eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Veamos algunos ejemplos para entenderlo mejor...



Gestion de vifiedos 3 eurecal'

‘ SeCtOI' ag roal.] menta r]O .. Centre Tecnologic de Catalunya

Mejora de la gestion: Desarrollo de herramientas de inteligencia artificial (IA) para monitorizar y

anticipar enfermedades que afectan al vifiedo y optimizar la gestion para reducir la aplicacion de
productos fitosanitarios.

Smart Services

Climate

A\ MProg
Phenology € ),
Disease

Sustalnablllt\/

Crop status™

Objectives
and
outcomes

Data mtegratlon

Data analv5|s

Image processmg

Data

et Deep Iearnlng
sources .

Interuperablllty

Optlmlsatlon

Technologies 16




Gestion de vifiedos s eurecal'

‘ SeCtOI' ag roal] mentario Centre Tecnologic de Catalunya

Mejora de la gestion: Desarrollo de herramientas de inteligencia artificial (IA) para monitorizar y

anticipar enfermedades que afectan al vifiedo y optimizar la gestion para reducir la aplicacion de
productos fitosanitarios.

Prediccién meteorolégica y climatica

Predicciones climaticas estacionales y subestacionales junto con predicciones
meteorologicas a corto plazo: Prevision de condiciones meteorologicas inusuales

Monitoreo del estado fenolégico

Prediccion y seguimiento del ciclo fenoldgico anual: Mejora la anticipacion
ante eventos y, en general, el manejo de la vid

Estado del cultivo

Imagenes satelitales para monitorear indicadores fisiologicos clave: Optimizar
el riego, el muestreo o la cosecha selectiva

Gestion de enfermedades

Anticipar la aparicion de la enfermedad: Optimizar el nimero de tratamientos
y recursos utilizados para asegurar su eficacia

Indicadores de optimizacién de recursosy sostenibilidad

Planificacion dinamica de recursos: Mejorar la planificacion de operaciones y I -
los requisitos de recursos al reducir el uso de materias primas. - 17



Proceso de prensado de la uva eurecal'

Sector agroalimentario

Centre Tecnologic de Catalunya

AdvanceWine: Proporcionar un nuevo modelo para la elaboracién de vinos espumosos
(elaboracién de uva, vinificacion y embotellado) capaz de gestionar el proceso bioldgico de la uva

(variabilidad y estacionalidad) y su influencia en cada una de las etapas del ciclo productivo.

Reduccién del tiempo de prensado

Tecnologias IQ.“QE“V‘;"JL”:‘;?S“ aaaaa atenor | anual en una media del 30%
|0 Integral Intelligen l
« Arquitecturas Big Data | © sses datiaato , . ..
a g © oynamic asset configuratio Pérdida de rendimiento anual de

l Predictive Management
9

|
|
+ Interoperabilidad (RAMI4.0, OPC- Qoo »”r o/ oo / alrededor del 2%

UA and MQTT)

» Gestion de conocimiento

~— Peso — Volumen —— Caudal —— Estado Rendimiento Real == = Rendimiento Predicho

« Técnicas de IA para mejorar el
proceso de prensado y
fermentacion de la uva (Machine M
Learning) < ‘ ‘

- — -

-

-
-

- -

¢+ Minimos cuadrados
¢ MCMC

_ Tiempo esperado 128 min

18600

00 150
Minuto

18



Secado embutidos eurecal'

‘ SeCtOI’ ag roal] mentario Centre Tecnologic de Catalunya

Optimizacion de proceso: Estudio y mejora de la homogeneizacion de las condiciones

ambientales del proceso de secado del embutido mediante el uso de sensores I0T. Prediccion del
estado optimo de los embutidos para planificar mejor los procesos de produccion.

- Pesodbupancr
'1| PescCeriral

\ Pessodiilera

Tecnologias:
« IoT

« Algoritmos LR
predictivos

e [ —
FURS | it |
) (= —

« Clustering et a4

'

« Reconocimiento PR LA
de patrones B b 1% 2

splendid Cppatel @unovace
FOODS



Otros casos genericos

Multisectoriales

Optimizacion energética

* ¢Como gestiono multiples fuentes de energia?

* JQué fuente uso en cada momento?

» (¢Como adapto la produccion considerando la
disponibilidad del mix energético?

* (¢Como genero ecosistemas optimos de generacion y
comparticion de fuentes de energia?

E% Flexible pistributed
oso MY |, o
! % is

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Gestion de recursos

* (JQué recursos asigno a cada tarea?
* (¢COmo me dimensiono?
* Personas en plantilla versus subcontratados
* Vehiculos propios versus arrendados
*  (Cumpliré SLA? ¢ Cuando estard disponible? éAviso a
cliente? ¢ Proveedor preparado?

08:00 09:00 10:00 11:00 12:00 13:00 14:00 15:00

RR BODY METAL

r““‘l"‘“’)m

- RR FLOOR #05 i Stz aan gl Ao
Cruixent FJ,Agnfht
-~ J/R BOARD SIDE INR -E 14 ),

Rodriguez (U)/ M. Luque mm

-- J/R BOARD SIDE #40 R
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Otras tecnologias genéricas eurecal'

MUltiseCtO rialeS Centre Tecnologic de Catalunya
Mantenimiento predictivo y anomalias: Sensores virtuales: dado un contexto, écual
éPuedo seguir o debo parar? seria el comportamiento normal?
% 8000 r- - - - - — - — — — 7 |
2 c000 | Real sensor ——
) . ot w - _ | Virtual sensor —— |
2000 I — 02 FAY | | ’ |
00:00 12:00 00:00 12:00 6 i ; I - NH4 -\-'.Jll'lv-l l\\"" | | |
: : : : Predicted label I . Anomaw y | | . |
XGBoost accuracy: 92,8% | v e, | | |
XGBoost precision: 86,3% I : . | "\4 "".I |
XGBoost recall: 92,2% [ o M) \./ |
XGBoost Fil-score: 89,1% I s L U A - | |
— S 1 I | | ? |
- I_____________l | May 27 May 20 :
; | _ -
21



Otras tecnologias geneéricas

Multisectoriales

Soluciones hibridas: ¢ Con qué modelo me
quedo?

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Gemelos digitales: simulacion impacto,
herramientas what-if, entreno de agentes de
control 6ptimo, modelos subrogados...

22



eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

;Y SI LO VEMOS TODO CONECTADO? UN EJEMPLO MAS...



En definitiva, jen todos lados! eurecal'

Ejemplo integrado en sector agricola Centre Tecnologic de Catalunya

Eg Gestion de flotas

Gestion de la cadena de suministro

Optimizacion de recursos

Gestion de stocks/almacenaje = Robotica agricola

Gestion de fuerzas de trabajo

—————————————————————

A, IR T Lt

Agricultura de precision

Prediccion rendimiento cultivos

Mejor gestion explotaciones ganaderas

Cumplimiento y prediccion de calidad

Trazabilidad

Alertas tempranas: bienestar animal,

o : 328
fenologia, emisiones, meteorologia... =& Gemelo digital y

(== analisis de escenarios 24



Ultimas tendencias y sl
nuevo marco legislativo EU.

;Cuales son las ultimas
novedades tecnologicas?

;Como nos afectan las nuevas
leyes y normativas?

by
‘ L Y
b ‘lﬁ“mﬁl‘!'lqﬂ
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L)
¥
¢
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Telndencias 2024 eurecat

Segu n la consu ltO 'a G a rtne r Centre Tecnologic de Catalunya

Las principales tendencias
tecnoldgicas estratégicas 2024

Gestidn de la confianza, Gestién continua ,
N . I Tecnologia
el riesgo v la seguridad de la exposicién .
sostenible
delalA a amenazas

Plataformas
industriales

Ingenieria de Desarrollo 6
en la nube

plataformas asistido por IA

Fuerza de trabajo
conectada
aumentada

Aplicaciones IA generativa
inteligentes demaocratizada

Gartner

26



Te,ndencias 2024 eurecat

Segu n la consu ltO 'a G a rtne r Centre Tecnologic de Catalunya

Intelligent Applications

Las principales tendencias
tecnoldgicas estratégicas 2024

Operationalized Al and
Multimodal Foundation Models

Gestion de la confianza, Gestion continua ,
N . I Tecnologia

el riesgo v la seguridad de la exposicién .

sostenible
delalA a amenazas

Probabilistic Automated
Inputs / \ F::!l 4 Execution
Ingenieria de Desarrollo Plliztieg s
9 : - ) industriales Industry-Centric

plataformas asistido por IA

en la nube

S
)
N e Fuerza de trabajo .

Aplicaciones IA generativa e Process-Centric
inteligentes demaocratizada

aumentada

Generative Targeted
Engagement Business Value
Gartner gartner.com

Source: Gartner
) 2023 Gartner, Inc. All rights reserved. CM_GTS_2479403 Gartner®
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Te,ndencias 2024 eurecal'

Segu n la consu ltO ra G artner Centre Tecnologic de Catalunya

Hype Cycle for Emerging Technologies, 2023

API-Centric SaaS
Open-Source Program Office
Cloud-Out to Edge

Al TRISM

WebAssembly (Wasm)

* |A Generativa (2-5 afos)

e Al TRISM: Trust, Risk and Security in Al Models
(2-5 afios)

* Federated Machine Learning (5-10 afios)

* Reinforcement Learning (5-10 aios)

e Al Simulation (5-10 afios)

e Causal Al (2-5 afos)

* Neuro-symbolic Al (10+ aios)

Federated Machine Learning

Industry Cloud Platforms

Internal Developer Portal

Cloud Sustainability

Homomorphics Encryption

Value Stream Management Platforms
Reinforcement Learning

Cloud Development Environments
Graph Data Science

Al Simulation

Expectations

ersecurity
Mesh Architecture Peak of
Innovation Inflated Trough of Slope of Plateau of
Trigger Expectations Disillusionment Enlightenment Productivity

Time

Plateau will be reached:

(O less than 2 years @ 2to5 years @ 51010 years A more than 10 years As of August 2023

gartner.com

Source: Garmer Gartner
© 2023 Gartner, Inc. and/or its affiliates. All rights reserved. 2079700 ®
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A Gengratiya eurecal'

Una definicion y graficos hechos con |IA Generativa Centre Tecnologic de Catalunya

[/_'C'r% Generative Al is a type of artificial intelligence (Al) that uses machine learning
=/ oalgorithms to create new and original content like images, videos, text, and audio.

1 Forming o Database

er-submitte

word 5. NUNY her 3, OF photos

29

Fuente: visualcapitalist (link)




IA Generativa | eurecal'

Una definicion y graficos hechos con |IA Generativa Centre Tecnologic de Catalunya

tht?p_,Tl s s “Data taking over the world, it's true
'envigengraen £ gh it's growing like an egg that's due

It's everywhere we go
L
%» Real-Life Applications of this Platform

It's taking over slow
But it's the future, there's nothing we can do.”
Include the word: egg” e communications, journalism, publishing,
creative wiriting, writing assistance

INPUT PROMPTS OUTPUT

_—>

“Write a limerick ab
data taking ove vorld

}A MidJourney

image generation Al

OUTPUT

Q INPUT PROMPTS

¢ o rabbit wearing o sunhat
* Sonta Claus in o blue outfit
¢ o watercolor of o red
bicycle in front of a waterfall

Real-Life Applications of this Platform
e aduertisements, published illustrations,
corporate visuals, novel image generation

30

Fuente: visualcapitalist (link)




A Generativa

. Una definicion y graficos hechos con IA Generativa

* Pero es que algunos se quedaron ya antiguos...
multimodales...
* Impacto brutal....

Fuente: visualcapitalist (link)

Hera's an exomple
seript thot uses the
‘requests’ ond
‘BeautifulSoup
librories in Python to
change the
bockground color of
o website

INPUT PROMPTS > {1t outPUT

.

7 “Write script to change a
website's background color
in Python”

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

import requests

from bs4 import BeoutifulSoup

# send o OET request to the website

response = requests.get{’https://yourwebsite.corn’)

= odd a new style attribute to the element
element{'style’] = ‘background-color: pink’

= print the modified HML
print(soupprettify0)

Real-Life Applications of this Platform
3igN, S software development,
ripting. technolog

20-40% incremento productividad por 30€/mes?

Hoy usamos Copilot, GPT, Sora, LLaMa, Mistral, Falcon...

.. cambiara el mundo?

Si, pero en realidad ya lo ha cambiado

31



A Generativa

IA Tradicional versus IA Generativa

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Traditional AI models

Training Tasks
A= > Al >
B= > AL, » &
oA > Al >
E > AL ]
C@ > Al » &
=] > Al, > ¢

* Individual siloed models
* Require task specific training
* Lots of human supervised training

Fuente: IBM (link)

Foundation Models

External data
+ Enterprise

e rietary dat
2 I &9

5[] ——— (V) Translation
- / Prompnng Sentiment
= e s I ] Analysis
[% @J Trained Massive
5 T I Foundation
Ak Model
g0 SR
@ ""M" + Enterprise = (- generation

v proprietary data Tuned BB >

WS Prompting

QRRAR

==

+ Massive multi-tasking model
» Adaptable with minimized training
* Pre-trained unsupervised learning

32



A Generativa | eurecal'

¢A que velocidad crece? j;Cuanto tiempo tengo? Centre Tecnologic de Catalunya

Road To 100 Million Users For Various Platforms

ChatGPT @ (2 Months)

TikTok (9 Months)

Youtube o (1.5 Years)

Instagram r@ (2.5 Years)
Facebook n (4.5 Years)

Twitter 0 (5 Years)

Spotify @ (11 Years)

Netflix " (18 Years)

0 months 50 months 100 months 150 months 200 months 250 months

(B DEMANDSAGE

33



SORA

Lo que esta por venir... y ahora también OpenSORA

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Prompt: La cdmara sigue detras de un SUV
blanco vintage con un portabultos negro
mientras acelera un camino de tierra
empinado rodeado de pinos en una vertiente
pronunciada de montaiia, el polvo sale de sus
neumaticos, la luz del sol brilla sobre el SUV
mientras avanza por la tierra de la carretera,
proyectando un brillo cdlido sobre la escena. El
camino de tierra hace una curva suave a la
distancia, sin otro coche o vehiculo a la vista.
Los arboles a ambos lados de la carretera son
secuoyas, con manchas de verdor esparcidas
por todas partes. El coche se ve desde la parte
trasera siguiendo la curva con facilidad,
haciendo que parezca como si estuviera en
una conduccién accidentada a través del
terreno accidentado. El camino de tierra en si
estd rodeado de colinas y montarias
escarpadas, con un cielo azul despejado
encima con nubes débiles.

34



SORA

Lo que esta por venir... y ahora también OpenSORA

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Prompt: Vista con dron de las olas que chocan
contra los acantilados escarpados de la playa
de garay point de Big Sur. Las aguas azules que
se estrellan crean olas de punta blanca,
mientras que la luz dorada del sol poniendo
ilumina la costa rocosa. Una pequefia isla con
un faro se encuentra a lo lejos y unos arbustos
verdes cubren la orilla del acantilado. El fuerte
desnivel desde la carretera hasta la playa es
una hazafia espectacular, con los bordes del
acantilado sobresaliendo sobre el mar. Esta es
una vista que captura la cruda belleza de la
costa y el paisaje accidentado de la Pacific
Coast Highway.

35



SORA | eurecat

‘ LO C|L|e eSté pOf' Venir... y ahOra tambien OpenSORA Centre Tecnologic de Catalunya

@ OpenAl

Estamos ensefiando a la IA a comprender y simular el mundo fisico en
movimiento, con el objetivo de entrenar modelos que ayuden a las
personas a resolver problemas que requieren interaccion con el mundo
real.

Presentamos Sora, nuestro modelo de texto a video. Sora puede generar
videos de hasta un minuto de duracién manteniendo la calidad visual y el
cumplimiento de las indicaciones del usuario.

Sora

Technical report

36




Pero esperen, que viene la cuantica eur'ecal'

| con ella, la Quantum-Al Centre Tecnoldgic de Catalunya




Legislacion
Ley de la IA en Europa

Violation of EU fundamental rights

and values, @
Prohibition

—p Unacceptable risk

Impact on health, safety or fundamental rights.
Conformity assessment, post-market moniroring,

Risks of impersonation, manipulation or
deception {e.q. chatbots,deep fakes
Al-generated content). —» Transparency risk
Information and transparency
obligation

Common Al systems e.g. spam
filters, recommender
systems, etc.
No specific requlation

— High risk

s g 3 —p Minimal risk
Artifiaal intelligence systems

General purpose Al models (GPR\)

GPAI models - Transparency requirements
GPAI with systemic risks - Transparency requirements, risk assessment and mitigation

Data source: European Commission

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

\

— Comision |
\7_7
= Europea

intercoerable

europe
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Genial, ;verdad?

. pero un momento, es un acuerdo global, ;no? ;O sélo para
Europa?

.. Y, aun asi, ;en Europa lo va a cumplir todo el mundo?



Mirada al futuro

;Y ahora qué?

Organiza y Produce Proyecto apoyado por Colaboran

G]OO SOFOFA QRFO @territorio eureggl' G CD o I':

nnp HUB circular me TALCA Thinkagr@ v o

INMOVA



Impacto IA Generativa

McKinsey & Copmpany

Generative Al could create additional value potential above what
could be unlocked by other Al and analytics.

Al’s potential impact on the global economy, $ trillion

1.0-17.7

Advanced analytics,

traditional machine
learning, and deep
learning’

<—~15—40%

incremental
economic impact

New generative
Al use cases

13.6-221

Total use
case—driven
potential

<-~35—7O%
incremental
economic impact

All worker productivity
enabled by generative
Al, including in use
cases

17.1-25.6

Total Al
economic
potential

'Updated use case estimates from “Notes from the Al frontier: Applications and value of deep learning,” McKinsey Global Institute, April 17, 2018,
Source: “The economic potential of generative Al: The next productivity frontier,” McKinsey, June 14, 2023

McKinsey & Company

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

éQuién se lo puede permitir?

éLa regulacion nos ayuda o nos
condena a ser simples consumidores de
tecnologia?
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Al AGlI ASI

ARTIFICIAL INTELLIGENCE ARTIFICIAL GENERAL INTELLIGENCE | ARTIFICIAL SUPER INTELLIGENCE
DEEP LEARNING, ACTUALLY

Multiple hidden I.r,-;rs

process hierarchical features

-

~ - combinations
light/dark or features
pixel value Identify dentify /’
\ edges combinations features

~—~— of edges ——

=2 EEF THS "z @GP
= Sl BEY NEF HE

Reasoning
Awareness
Empathy
Self-learning
Determination

Generalization capabilities
Still task-oriented on specific data

Narrow Intelligence, actually Beyondihuman capabilities




AGI/ASIE eurecat

- ;Cuando estara disponible? Centre Tecroldgic de Catalun

It's inevitable. It's inevitable.
It will be fine. It will be fine.
It's decades away.
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Fuente: uchicago (link)
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Centre Tecnologic de Catalunya

Mi mensaje: seamos muy agiles adoptando con
determinacion las tecnologias de la IA, y para ello,
adaptemos nuestros habitos y procesos

... para no perder el tren de la oportunidad
Como empresa, como sociedad, podemos obtener un beneficio

... para no quedar obsoletos, fuera, excluidos
La brecha entre las empresas/persones que dominan e incluyen la IA en sus
procesos serd cada vez mds grande

* ... para poder ser criticos

Las personas necesitamos entender las implicaciones de aquellas tecnologias que
ad(O/A)ptamos
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Gracias

eurecat

Centre Tecnologic de Catalunya

Organiza y Produce Proyecto apoyado por Colaboran

G]OO SOF ‘) F A CORFO @t@rritorio eurecal' : . mgf}ee- ,':

i ? circular Lume 1ASA  Thin S e




